Intelligence Artificielle
Explicative (XAl)



Introduction

L'Intelligence Artificielle Explicative (Explainable Artificial Intelligence ou XAl) est un domaine
émergent de l'intelligence artificielle qui vise a rendre les modeles d'lA plus transparents et
compréhensibles pour les utilisateurs humains. L'objectif principal de la XAl est d'expliquer
de maniére compréhensible les décisions prises par des algorithmes complexes, en
particulier ceux basés sur des techniques d'apprentissage profond souvent qualifiées de
"boites noires".

Contexte

Avec |'utilisation croissante de I'lA dans divers secteurs comme la santé, la finance, et la
justice, il est devenu crucial de comprendre comment les décisions sont prises par ces
systémes automatisés. Les conséquences d'une prise de décision non explicable peuvent
étre sérieuses, incluant des biais systémiques, un manque de confiance et des implications
leégales. Par conséquent, les réegulateurs et les parties prenantes demandent de plus en plus
de transparence dans les modeles d'lA utilisés.

Présentation

La XAl se concentre sur trois aspects principaux :
1. Transparence : Les utilisateurs doivent pouvoir comprendre comment un modéle
fonctionne.

2. Justification : Les décisions prises par le modéle doivent étre explicables en termes
humains.

3. Controlabilité : Il doit étre possible de vérifier et de corriger les décisions du modéle.
Des approches variées sont employées pour atteindre ces objectifs, incluant des techniques

comme les modeles interprétables intrinséquement (e.g., arbres de décision, régressions
linéaires) et les méthodes post-hoc (e.g., SHAP, LIME).

Définitions clés associées

o Modeles transparents : Modéles dont le fonctionnement et la prise de décision peuvent
étre directement compris, tels que les régressions linéaires et les arbres de décision.

« Explications post-hoc : Techniques appliquées apres I'entrainement d'un modele pour
expliquer ses décisions, comme SHAP (SHapley Additive exPlanations) et LIME (Local
Interpretable Model-agnostic Explanations).

 Interprétabilité : La facilité avec laquelle un humain peut comprendre la cause d'une
décision ou d'une prédiction effectuée par un modele.

» Bias : Préjugés ou tendances dans les données ou modeles qui peuvent mener a des
décisions injustes ou inexactes.

Exemples d'utilisation



1. Santé : Dans le diagnostic des maladies, il est crucial que les systemes d'IA puissent
expliquer pourquoi une certaine maladie a été diagnostiquée afin que les médecins
puissent confirmer ou infirmer la validité du diagnostic.

2. Finance : Les banques utilisent des modeles d'IA pour évaluer les risques de crédits. Une
explication claire concernant I'approbation ou le rejet d'un prét est nécessaire pour se
conformer aux régulations et pour maintenir la confiance des clients.

3. Justice : Les algorithmes préedictifs utilisés pour évaluer la récidive des délinquants
peuvent avoir des impacts significatifs. La capacité d'expliquer les décisions est
essentielle pour garantir une justice equitable.

Conseils d'utilisation

» Intégrer les parties prenantes dés le début : Assurez-vous que les besoins et les
préoccupations des utilisateurs finaux sont pris en compte des le développement du
modele.

« Utiliser des modeéles interprétables intrinséquement lorsque c'est possible : Préférez
des modeles simples comme des arbres de décision ou des régressions linéaires pour
une meilleure transparence.

« Combiner différentes méthodes explicatives : Utilisez a la fois des approches
intrinseques et post-hoc pour une vue compléte des décisions du modele.

« Eduquer les utilisateurs : Offrez des formations pour que les utilisateurs comprennent
les capacités et les limitations des explications fournies par les systéemes XAl.

« Documenter et auditer régulierement : Maintenez une documentation détaillée des
processus explicatifs et effectuez des audits réguliers pour vérifier la conformite et la
justesse des modeles.

Résumeé

L'Intelligence Artificielle Explicative (XAl) est un domaine fondamental pour garantir la
transparence, I'équité et la confiance dans les systemes d'lA. Par le biais de méthodes
combinant des modeéles intrinséquement interprétables et des techniques explicatives post-
hoc, la XAl permet de comprendre et de justifier les décisions prises par les algorithmes.
Son application est cruciale dans des domaines critigues comme la santé, la finance, et la
justice. L'adoption de la XAl, avec une formation et une documentation adéquates, est
essentielle pour une adoption responsable et éthique de I'lA.



